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Neuron

Neuronove siete (N.S.) su tvorené mnozstvom
vzajomne prepojenych elementov (neuronov)
podobne ako v ludskom mozgu

Neuron — tu chapeme ako bunku, ktora prijima
podnety od inych neuronoy, ktore su k nej pripojene
,Na vstupe"

Ak suhrnny ucinok tychto vstupnych podnetov
PREKROCI urcity prah, neuron sa aktivuje a sam
zacne svojim VYSTUPOM posobit’ na dalsie neurony:



Model neuronu - Adaline
(Widrow, 1960) skokova funkcia
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Geometricka interpretacia Adaline

> Linearny klasifikator objektov do dvoch tried
* Ak mame napr. dva numericke atributy prijem, konto
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> Adaline zisti v procese ucenia pre Dy vahy:

w, =1, w,=0,2, a w,=16000 (normalizacia hodnot)
Rozdelovacia priamka bude definovana rovnicou:

prijem + 0,2*konto - 16000=0



Schopnost’ ucit’ sa

Dolezitou vlastnostou neutronu je schopnost’

ucit’ sa:

* Ucenie neurodnu - algoritmus nastavenia vah w na zaklade
predlozenych prikladov [x, y.] tak, aby systém co najspravnejsie
spracovaval (klasifikoval) aj nezname pripady x,

° Na zaciatku ucenia su vahy nastavené na nahodné malé hodnoty,
napr. w=0,05...

Adaline pouziva na ucenie gradientni metodu
. learning rate — krok iteracie [0,10];
Becw) = évm - $.)? 0,1 alebo 0,05...
< j=1
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Viacvrstvovy perceptron — neuronova siet

(multi-layer perceptron) — je viacvrstvova siet’ zlozena z
vrstiev neuronov. Kazdy neuron z jednej vrstvy je
prepojeny so vsetkymi neuronmi susednej vrstvy.
Neurony z jednej vrstvy nemaju ziadne vzajomne vazby
* Najpouzivanejsou topologiou je siet’ s jednou skrytou

vrstvou

-~

m —pocet neurdnov vystupnej vrstvy
(pocCet tried)

? —pocet neurdnov strednej vrstvy |

- ROzne vzorce:

n —pocet neurdonov vstupnej vrstvy
(pocet atributov)

° Pre ucenie sa pouziva algoritmus ,,Spatného sirenia chyby* —
(Error backpropagation algoritmus)



Oznacenie NS: 2-2-2

2 neurony vstupnej vrstvy, 2 neurony skrytej

VI’StV)’, 2 triedy (vo Weka modeli NS zobrazend dvomi bodmi pre hodnoty
triedy — ano; nie)
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Vyuzitie N.S.

ZNALOSTI su v N. S. dane topologiou siete a
vahami jednotlivych vazieb medzi neuronmi

(Informacie su ,,rozprestrete” po celej sieti vo vahach, -
funkcnost’ aj v pripade poskodenia siete)
- Cierna skrinka — nie je celkom zrejmé,éo sa deje vo vnutri
Typy uloh, ktore riesi N.S.:

Klasifikacia; Predikcia; Asociacia; Kodovanie
N.S.— jeden z najpouzivanejsich nastrojov tvorby
automatickych systemov pre klasifikaciu a predikciu

Vhodna alternativa k R.S.a R.P. (N.S. je vhodnejsia pre
numericke data)
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